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EMENTA

Introdugdo a mineracdo de dados. Analise estatistica de grandes bancos de dados. O processo de descoberta de conhecimento em bancos de
dados. Principais funcionalidades e técnicas de mineracdo de dados. Classificacdo de dados. Métodos de classificagdo supervisionada.
Combinacdo de classificadores. Segmentacéo. Estudos de caso.

OBJETIVOS

OBJETIVO GERAL
Conhecer de forma pratica e tedrica os topicos do programa.

OBJETIVOS ESPECIFICOS
Aplicar métodos de analise estatistica e de mineragdo de dados, bem como conhecer e utilizar as ferramentas
necessarias.

CONTEUDO PROGRAMATICO

1. Introdugéo a mineragao de dados.

1.1. O que é mineragéo de dados?

1.2. A interdisciplinaridade da técnica.

1.3. Problemas tipicos e potenciais aplicagdes de mineracdo de dados.

2. Mineragdo de dados e analise estatistica.
2.1. Entendendo as diferencas.
2.2. Questionando estratégias.

3. Importancia dos bancos de dados.

3.1. Caracteristicas em um banco de dados.
3.2. As ideias de armazém de dados (Data Warehouse) e processamento analitico em tempo real (OLAP).

4. Visdo geral sobre as fases do processo de descoberta de conhecimento em bancos de dados (Knowledge Discovery in Databases).

1 Os “dados de identificag@o e atributos” devem estar registrados conforme especificado no Programa do Componente Curricular
e disponivel no site da Superintendéncia Académica (SUPAC). O Unico campo a ser preenchido nesse topico do formulario é o
que diz respeito ao mddulo de vagas ofertadas.

2 Conforme Resolucdo CONSUNI 01/2020 e CAE 01/2020, é possivel flexibilizar o disposto na Resolucdo CONSEPE 02/2009.



5. Classificacéo supervisionada.

5.1. Métodos.

5.1.1. Arvores de decis&o.

5.1.2. Regressao logistica.

5.1.3. Naive Bayes.

5.1.4. K vizinhos mais préximos.

5.2. Avaliagdo dos modelos de classificagdo supervisionada.
5.2.1. Medidas de capacidade preditiva.

5.2.1.1. Sensibilidade.

5.2.1.2. Especificidade.

5.2.1.3. Valores de predicéo positivo e negativo.

5.2.1.4. Acurécia.

5.2.2. Curva ROC.

6. Combinacéo de classificadores.

6.1. Bagging de modelos.

6.2. Métodos de combinacdo.

6.2.1. Combinacéo via voto.

6.2.2. Combinagdo via regressao logistica.

7. Procedimentos de segmentagdo de base.

7.1. Segmentagdo por beneficios.

7.2. Segmentacgdo demogréfica.

7.3. Segmentacdo por nivel de utilizacdo de um produto.
7.4. Segmentacdo por estilo de vida.

7.5. Segmentacdo com base no valor do cliente.

METODOLOGIA DE ENSINO-APRENDIZAGEM

Web conferéncias e seminarios sincronos.

Material complementar a ser lido pelo aluno.

Video aulas a serem disponibilizadas sobre os topicos.
Forum de discussao.

Pesquisa e trabalhos em grupos.

Resolugéo de exercicios.

Ok wnN =

AVALIACAO DA APRENDIZAGEM

Avaliagdo continua mediante a evolugdo dos topicos do contetido programatico. Em suma, uma avaliacdo ao fim de cada médulo (o aluno
devera desenvolver a cada 3 ou 4 semanas). Todas as avaliagdes serdo compostas por duas partes (sincrona e assincrona). A parte sincrona se
baseara em questdes conceituais (50%) e a parte assincrona a trabalhos praticos e/ou de pesquisa (50%). A nota final da disciplina, sera
composta pela média aritmética das quatro avaliagoes.
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ANEXO

CRONOGRAMA:

Codigo e nome do componente: MATF52 - Introducdao a Minera¢dao de Dados
Nome do/s docente/s: Anderson Luiz Ara Souza
Periodo: 08/09/2020 a 18/12/2020
Data ou Unidade Tematica Técnicas ou Atividade/ CH CH Discente’
periodo de ou Contetido estratégias* de Recurso® Docente®
realizacdo ensino previstas
1. Introdugdo a
mineracdo de dados. | Terca das: 14h50 as
1.1.0queé 16h00
mineragdo de Atividade sincrona AVAe
o Google for
dados? (Explicagdes e f
O : Education,
Semana le 1.2. A duvidas online) . .
: N 5:00h 5:00h
Semana 2 interdisciplinaridade .
. Forum,
da técnica. Textos e
1.3. Problemas Atividade .
P - . Artigos
tipicos e potenciais assincrona ao
aplicacGes de decorrer da semana
mineragdo de dados.
2. Mineragéo de Terga das: 14h50 as
dados e analise 16h00
estatistica. Atividade sincrona AVAe
L Google for
2.1. Entendendo as (Explicagdes e .
: o : Education,
Semana 2 e diferencas. duvidas online) . .
. 5:00h 5:00h
Semana 3 2.2. Questionando .
- Forum,
estratégias. Textos e
Atividade .
. Artigos
assincrona ao
decorrer da semana

3 Esta é uma sugestdo de cronograma. A sua adocdo é facultativa, sendo possivel, a critério do(s) professor(es), adotar outra
forma de expressar aspectos temporais e de uso de dispositivos tecnoldgicos. Para o SLS, recomenda-se pensar a organizacdo
do componente em unidades ou tematicas amplas, considerando periodos equivalentes a carga horaria de uma ou mais semanas
4 Possibilidades de técnicas e estratégias de ensino-aprendizagem:

Sincronas: Aula dialogada (ao vivo) pelos professores em interatividade com os estudantes; Apresentacdo de artigos ou temas
pelos estudantes com mediagdo dos professores); Aula invertida (chat a partir de texto ou video com mediagdo dos professores);
Chats com pequenos grupos.

Assincronas: Aula expositiva (prelecdes feitas pelos professores e gravadas como videoaulas); Aula invertida (férum de discussao
a partir de texto ou video) com mediagdo dos professores; Discussdo de tema (problematizado) com X postagem dos estudantes
e mediagéo dos professores; Cocriagdo de textos colaborativos pelos estudantes com mediacdo dos professores; Desenvolvimento
de atividades/tarefas pelos estudantes: resenha, confecgdo de videos, modelos, questionarios, pecas juridicas, roteiros, guias de
estudo, producgdes artisticas com mediagdo dos professores.

5 As palavras Atividade e Recursos aqui acompanham a classificacdo do Moodle. As atividades podem ser: Férum, chat, wiki,
tarefas, jogos, escolha, glossérios, base de dados, pesquisa, questionario etc. Os recursos podem ser: arquivo, URL, livro, pasta,
rétulo etc.

6 Indicar carga horéria também de elaboracéo e realizacdo.

7 Indicar o tempo previsto para que o estudante realize a atividade/tarefa.



Semana 4 a 3. Importancia dos
Semana 5 bancos de dados. Terca das: 14h50 as
16h00
3.1. Caracteristicas Atividade sincrona AVAe
o Google for
em um banco de (Explicagdes e .
0 : Education,
dados. duvidas online) 5:00h 5:00h
3.2. As ideias de . ' '
. Forum,
armazém de dados Textos e
(Data Warehouse) e Atividade Arti
. rtigos
processamento assincrona ao
analitico em tempo decorrer da semana
real (OLAP).
Semana 6 Avaliagdo 1 Auvaliagdo 1 Prova 4:00h 4:00h
Semanas 6 e 7 | 5. Classificacdo Terca das: 14h50 as AVAe
supervisionada. 16h00 Google for
Atividade sincrona Education,
5.1. Métodos. (Explicagdes e
5.1.1. Arvores de davidas online) Foérum, . .
decisdo. Textos e 4:00n 4:00
Artigos
Atividade
assincrona ao
decorrer da semana
Semana 8 5.1.2. Regressao Terca das: 14h50 as AVAe
logistica. 16h00 Google for
Atividade sincrona Education,
(ExplicagBes e
duvidas online) Forum, 4:00h 4:00h
Textos e
Artigos
Atividade
assincrona ao
decorrer da semana
Semana 9 5.1.3. Naive Bayes. | Terca das: 14h50 as AVAe
16h00 Google for
Atividade sincrona Education,
(ExplicagBes e
duvidas online) Forum, 4:00h 4:00h
Textos e
Artigos
Atividade
assincrona ao
decorrer da semana
Semana 10 5.1.4. K vizinhos Tercga das: 14h50 as AVAe
mais proximos. 16h00 Google for
Atividade sincrona Education,
(Explicagdes e
duvidas online) Forum, 4:00h 4:00h
Textos e
Artigos
Atividade
assincrona ao
decorrer da semana
Semanas 10 a | 5.2. Avaliacdo dos Terca das: 14h50 as AVAe
11 modelos de 16h00 Google for
classificacao Atividade sincrona Education,
supervisionada. (Explicagdes e 5:00h 5:00h
5.2.1. Medidas de davidas online) Foérum,
capacidade Textos e
preditiva. Artigos




5.2.1.1.
Sensibilidade.
5.2.1.2.
Especificidade.
5.2.1.3. Valores de
predi¢do positivo e
negativo.

5.2.1.4. Acurécia.

Atividade
assincrona ao
decorrer da semana

Semana 11 5.2.2. Curva ROC. Terga das: 14h50 as AVAe 4:00h 4:00h
16h00 Google for
Atividade sincrona Education,
(ExplicagBes e
duvidas online) Forum,
Textos e
Artigos
Atividade
assincrona ao
decorrer da semana
Semana 12 6. Combinacéo de Terca das: 14h50 as AVAe 4:00h 4:00h
classificadores. 16h00 Google for
6.1. Bagging de Atividade sincrona Education,
modelos. (Explicagdes e
6.2. Métodos de duvidas online) Férum,
combinagéo. Textos e
6.2.1. Combinagdo Artigos
via voto. Atividade
6.2.2. Combinagdo | assincrona ao
via regresséo decorrer da semana
logistica.
Semana 13 Avaliagdo 2 Avaliagdo 2 Prova 5:00h 5:00h
Semanas 13 a | 7. Procedimentos de AVAe
14 segmentacéo de Google for
base. Education,
7.1. Segmentagdo Tercga das: 14h50 as
por beneficios. 16h00 Forum,
7.2. Segmentagao Atividade sincrona Textos,
demogréfica. (Explicagdes e Acrtigos,
7.3. §egmentagao duvidas online) Videos e 5:00h 5:00h
por nivel de Plataformas
utilizacdo de um hands-on
produto. Atividade
7.4. Segmentagédo assincrona ao
por estilo de vida. decorrer da semana
7.5. Segmentagéo
com base no valor
do cliente
Semana 14 Avaliagdo 3 Avaliagdo 3 Prova 5:00h 5:00h
Semana 15 Auvaliacdo Final Avaliagdo Atividade de 5:00h 5:00h
Pesquisa e

seminario




